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Introducción

Selección de un lenguaje de programación para desarrollo de

una aplicación

– Considerar: facilidad de uso, simplicidad, rendimiento y portabilidad

Hadoop  herramienta popular para procesamiento masivo

de datos

– Varios APIs: Java nativo, Pipes, Streaming

• Permiten trabajar con diferentes lenguajes

• No existe evaluación que compare su rendimiento
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Objetivos

 Objetivo General

– El objetivo general del presente trabajo es realizar una comparativa del

rendimiento de programas desarrollados usando lenguajes de

programación Java, C++ y Python sobre la plataforma Hadoop.

 Objetivos Específicos

– Implementar los programas WordCounter, Bi-Gramas, Escalado de

Grises de Imágenes y Hit Log FIEC-ESPOL en los lenguajes de

programación Java, Python y C++.

– Obtener tiempos de respuestas para cada aplicación ejecutada en 2, 4,

6, 10, 15 y 20 nodos.

– Realizar evaluación y comparación de los resultados obtenidos.

– Elaborar gráficas comparativas del tiempo de respuesta de cada

aplicación.
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HADOOP: Plataforma de Procesamiento masivo de datos

 Procesamiento distribuido y masivo de datos

 Gran escalabilidad

 Modelo de programación Map/Reduce

 Código abierto

 Reduce complejidad en desarrollo de aplicaciones distribuidas
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Ejecución de un trabajo Map/Reduce en Hadoop
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Streaming y Pipes

Streaming: Permite que programas mapper/reducer escritos en cualquier

lenguaje (ejecutables y scripts) puedan ser ejecutados sobre Hadoop.

Pipes: Interfaz de C++ para Hadoop MapReduce.
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WordCounter
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Bigramas
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Hit-log FIEC
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Escala de grises en imágenes
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Factor de ejecución Java vs Python vs C++
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Líneas de código vs Lenguaje de programación
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Conclusiones

1. El API de programación de Hadoop de mejor rendimiento en

tiempo de respuesta fue Java nativo seguido por Streaming

(evaluado con Python) y finalmente Pipes (C++).

2. Debemos también considerar también las

preferencias/conocimientos del desarrollador y el soporte

disponible a fin de equilibrar rendimiento vs facilidad de

desarrollo.

3. El procesamiento de texto fue realizado con el uso de cadenas,

que básicamente consistió en separar el texto y analizarlo para

cada lenguaje existen diferentes formas de hacerlo.

4. El procesamiento de archivos pequeños demora la tarea de

ejecución debido a que Hadoop está desarrollado para ser más

eficiente manipulando archivos de gran tamaño.
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Recomendaciones

1. Hadoop es mucho más eficiente trabajando con archivos de

gran tamaño. El SequenceFile permite unir muchos archivos

pequeños en un solo archivo grande. Es recomendable hacer

uso de este InputFormat cuando sea factible.

2. Si se trabajan con InputFormat propio, es recomendable

empaquetarlos junto a los demás InputFormat provistos por

Hadoop.

3. Al momento de realizar concatenación de cadenas de palabras

es mejor utilizar los métodos más eficientes que brinde cada

lenguaje para hacerlo (ej.: usar StringBuffer vs el operador “+”

en Java).
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¿Preguntas?
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¡Gracias por su atención!


